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1. Adquirir una 
imagen de fondo 

de ojo

2. Subir la imagen  
al aplica vo web

3. Obtener los  
resultados

Comparación de quantusGL y otros tests comerciales deglaucoma :

Paso 1: Adquirir una imagen de fondo de ojo 

Sensibilidad Especi cidad

O lmoscopia 47% 94%

Fotogra a del Disco Óp 73% 89%

Valoración de la capa de 
bras nerviosas mediante 

fotogra

75% 88%

Tomogra a Re nal de 
Heidelberg II

86% 89%

Tomómetro 46% 95%

quantusGL 84,1% 95,8%

* Sensibilidad: Proporción de casos nega�vos correctamente iden�ficados por el algoritmo. 
Es el número de ítems correctamente iden�ficados como nega�vos sobre el total de nega�vos. 

* Especificidad: Proporción de casos posi�vos correctamente iden�ficados por el algoritmo.
Es el número de ítems correctamente iden�ficados como posi�vos sobre el total real de posi�vos.

Usar quantusGL es sencillo, solo requiere 3 pasos:

quantusGL - Análisis y clasificación de imágenes de fondo de ojo
para la determinación del riesgo de glaucoma

Rápido: quantusGL genera resultados precisos en tan solo unos minutos.

El glaucoma es una de las principales causas de ceguera en todo el mundo.  Su coste para 

La detección temprana marca la diferencia; sin embargo, la mayoría de las personas 

Además, para el diagnós�co se requiere de un examen ocular completo, que no siempre 

Técnicas automá�cas de detección y diagnós�co a par�r de imagen podrían ser muy
beneficiosas en este campo, reduciendo costes de las evaluaciones, la complejidad y 

la sociedad y entre los individuos es muy elevado.

es posible.

precio del equipo necesario.

quantusGL es un so�ware de análisis y clasificación de imágenes de fondo de ojo para la 

No Invasivo: quantusGL se basa en el análisis de una fotogra�a de fondo de ojo tomada 
mediante un re�nógrafo ocular, por lo que brinda la oportunidad de evitar la necesidad 

determinación del riesgo de glaucoma.

de una técnica invasiva para predecir el riesgo de glaucoma.

•

afectadas no presentan síntomas en las primeras fases de la enfermedad.

quantusGL requiere una imagen de fondo de ojo en formato JPG o PNG 
captada a través de un re�nógrafo ocular, el cual realiza determinadas 
fotogra�as de la re�na, tanto en imagen panorámica como de zonas más 
ampliadas. Hay una sencilla guía disponible dentro del aplica�vo que
muestra cómo realizar estas adquisiciones.

¿CÓMO USAR quantusGL?



Esta aplicación es una sencilla herramienta que le permite enviar al sistema la imagen que  
usted quiere analizar. Para ello, solo ene que seguir cuatro sencillos pasos para completar  
el análisis:

Paso 3:Obtener el resultado de la aplicación en pocos minutos

 

 
 

CUÁNDO UTILIZAR quantusGL

Glaucoma detection test

Patient & Provider Information

PATIENT NAME:

Patient Name

PATIENT ID:

12345

quantusGL ID:

TRANS-61

 CLINIC NAME:

Transmural Biotech

REFERRING/ORDER CLINICIAN:

Dr. Name

REPORT DATE:

(dd/mm/yyyy)  24/02/2021

Sample Information

REQUEST DATE:

(dd/mm/yyyy hh:mm)

 
24/02/2021 17:00

Test Result quantusGL

quantusGL ID:

TRANS-61

Glaucoma Risk:

99.1%

Authorized signer/s

TEST DESCRIPTION

Subir
  
    

 
 

Iden

la inform
que se v

Seleccionar

   
 

Enviar
 

Subir Seleccionar Enviar

Paso2:U�lizar la aplicación médica quantusGL para analizar la imagen

+34 626 667 989
+34 931 190 929

Para conseguir la prueba GRATUITA
de 30 días, contacte con nosotros 
en sales@transmuralbiotech.com

la imagen JPG o PNG
Se permite subir más

de una imagen
según su conveniencia.

la imagen deseada
para ser analizada. la muestra a analizar.

quantusGL es un test no invasivo, rápido y fácil de usar para  la detección de 

Su tecnología está basada en el análisis cuan�ta�vo de la textura de la imagen 
de fondo de ojo, obtenida mediante una re�nogra�a ocular. Con solo analizar y 
clasificar las imágenes, quantusGL determina la probabilidad de presentar 

quantusGL ha sido diseñado con un claro enfoque en la población general y 
pretende ser una herramienta de detección de glaucoma, siendo de gran ayuda 
en el cribado de pacientes con factores de riesgo y priorización de listas de 
espera. Las posibilidades de u�lización del producto serán diversas, yendo 
desde un despacho médico en atención primaria hasta la unidad de
 

El especialista clasifica las imágenes mediante unos patrones visuales y
quantusGL da un porcentaje de riesgo de presencia de glaucoma, a par�r del 
análisis y clasificación de imágenes de fondo de ambos ojos y la información  

glaucoma a par�r de imágenes de fondo de ojo.

glaucoma en pocos minutos.

o�almología u optometría. 

clínica adicional asociada a la imagen.
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Norequiere instalación:  

Gran compatibilidad: quantusGL es compa ble con la mayoría de los navegadores 
 

¡NOrequiere inversióninicialen infraestructura!

Pagopor uso: ¡Pague solo por cadaanálisis quesolicite!

Prueba GRATUITA de30 días disponible, ¡sin compromiso!

quantusGL OFRECE UN ALTO VALOR ECONÓMICO

¿POR QUÉ funciona quantusGL?

¡Aporta más valor a tu clínica y aumenta tus beneficios!

UNA SOLUCIÓN MÉDICA INNOVADORA

Acceso  sin restricciones las 24 horas:  Es imprescindible disponer de conexión a
internet para u�lizar quantusGL y revisar los resultados a cualquier hora y desde
cualquier si�o.

Una herramienta de soporte automa�zada se define como una que requiere una entrada mínima o 
nula del médico para obtener un resultado. Durante los úl�mos años, la inves�gación se ha centrado 
en algoritmos automa�zados para mejorar el diagnós�co clínico actual a par�r de imágenes. El auge 
de las técnicas de Inteligencia Ar�ficial y especialmente las de Deep Learning, ha aumentado el 
número de estudios que u�lizan este �po de algoritmos en o�almología diagnós�ca.
 
Existen publicaciones que evidencian que la detección de glaucoma mediante modelos de Deep 
Learning entrenados puede alcanzar una alta precisión en diversas poblaciones.
quantusGL se presenta como un novedoso método de Inteligencia Ar�ficial, basado en Deep 
Learning de úl�ma generación. Su tecnología se basa en realizar un análisis cuan�ta�vo de la textura 
de la imagen de fondo de ojo obtenida mediante un re�nógrafo ocular. Este análisis permite
iden�ficar patrones asociados a patologías concretas y determinar el riesgo de presencia de

Las dis�ntas pruebas y herramientas usadas por los o�almólogos dan una sensibilidad individual de 
39-50% (Khandekar, et al.,2005)       , siendo necesaria la combinación de varias de ellas para poder 
obtener un diagnós�co más preciso. Por ello quantusGL, �ene una sensibilidad del 84% 

43(Franco, et al.,2021)    es ideal para ayudar en el diagnós�co.

37-41

quantusGL ha sido diseñado de forma que su uso inicial
sea simple ya que no requiere de descarga o instalación de ningún tipo de Software.

web así como con los dispositivos utilizados en la práctica de oftalmología,
optometría y atención primaria.

glaucoma.
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Ofrecemos una Prueba  
Gratuita de 30 DÍAS  

sin compromiso.
¡Contáctenos!
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